
Esta
Uni
 
Gru
 
Jav
Ana
Ant

 
Pro
 
 
 
cor
año
 
 
 
 

exp
par

 

pue
vam
 

 
Par
pinc
 

adística In
versidad P

upo 8  

vier Moreno
a Salmerón
tonio José 

oblema 

En e
respondien

o 1960. Las

TMR: T
SMEAN
SMAX: 
PMEAN
PMAX: 
PM2: D
GE65:P
PERWH
NONPO

LPOP: 
 
Se pret

plicar la e
rtir de unos

 
1. Expl

para

Como e
eden expli
mos a reali

 
2. Dete

dato
esta
obte

ra llevar 
charemos 

dustrial – I
Politécnica

o Cortés 
n Baños 
 Barcelona

 2 – Juni

l fichero
ntes a la c
s variables

Tasa de mo
: Media ar
 Cantidade

N: Media ar
 Cantidad 

Densidad de
Porcentaje
H: Porcenta
OOR: Porce

pobre
Logaritmo

tende aplic
estructura 
s pocos fac

lica razona
a este estu

el objetiv
car con un
zar un aná

ermina si 
os muestra
a cuestión,
enidos con 

a cabo e
en Analiza

Ingeniero e
a de Cartag

 Vinadel 

o 2010 

o PFacto
contamina
 se definen

ortalidad. 
ritmética d
es máximas
ritmética d
máxima de
e població

e de poblac
aje de blan
entaje de 
eza. 

o (base 10) 

car una té
 de depen
ctores. 

adamente 
udio. 

o de este
nos pocos 
álisis facto

el análisis
ales. Indica
, explica e
 SPSS. 

el análisis
ar >> Reduc

en organiz
gena 

orialEx.sav
ción del a
n a contin

de cantidad
s de sulfat
de partícul
e partícula
ón por mill
ción con 65
ncos en la 
 familias c

 de la pob

écnica de a
ndencia e

 que tipo 

e problema
 factores c

orial. 

s propuest
a qué proc
en qué co

s, en la 
cción de d

zación indu

v se e
aire en 80 
uación.  

des de sulf
o cada dos
las suspend
as suspend
a cuadrada
5 años o m
 población
con ingres

lación. 

análisis mu
entre las v

de análisis

a es estud
comunes a

o es adec
cedimiento
onsisten y 

pantalla 
datos >> An

ustrial 

ncuentran 
ciudades d

fato. 
s semanas.
didas. 
idas. 
a. 

más. 
n. 
sos sobre e

ultivariante
variables 

s parece m

diar si las
a todas es

uado en f
os permite
comenta l

de datos,
nálisis fact

 los da
de US par

. 

el nivel de

e que perm
del proble

más adecu

s variables
stas variab

función de
n respond
los resulta

, buscare
torial.  

atos 
ra el 

e la 

mita 
ema 

uado 

s se 
bles, 

e los 
er a 
ados 

mos 



 
Que
al c

En e
solu

Las 
Pun

e nos lleva
cuadro de 

 

 
este menú
ución de to

 
 opciones 

ntuaciones 
 
 
 
 

ará al sigu
la derecha

ú marcarem
odas las cu

 marcadas 
 y Opcione

iente cuad
a 

 

mos tantas
uestiones q

 en los su
es quedan 

dro, y en é

s opciones 
que nos pro

bmenús De
 como los v

él deberem

 como nos 
opone el p

escriptivos
vemos en l

mos mover

 sean nece
problema. 

s, Extracci
las siguient

r las varia

 

esarias par
 

ión, Rotac
tes ventan

 

bles 

ra la 

ión, 
nas. 



 
El 
ate
ráp
 
Con
resp
sirv
pru
cad
Las 
las 
sign

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

submenú 
ndiendo a 
ida qué va

n respecto
puesta a si
ve la matr
eba de Ka

da variable
 dos prime
 variables
nificativas,

opciones 
 las cargas

ariables est

o a la p
i el análisi
riz de cor
aiser – Me
e.  
eras (corre
s de nue
, mientras

 podríamo
s factorial
tán princip

pregunta s
is propuest
rrelación, 
yer – Olki

elaciones y
estro pro
s que las 

os selecci
es, lo que
palmente r

sobre que
to es adec
 la prueba
n y la me

y test de B
oblema p
dos últim

ionar que
e permite v
relacionad

e procedi
cuado en fu
a de esfe
edida de a

Barlett) sir
resentan 
as (KMO y

 ordene 
visualizar d
as con cad

mientos p
unción de 

ericidad de
adecuación

rven para 
algunas 

y adecuac

las varia
de forma 
da factor. 

permiten 
 los datos, 
e Bartlett
n muestral

 determina
correlacio

ción muest

bles 
más 
 

dar 
 nos 
, la 
l de 

ar si 
ones 
tral) 



sirv
esq
com
inco
num
los 
 
Par
dat

Vem
valo
esta
p-va
 

 
La 
con
 
 

ven para c
uema fact

munes y 
orrelación 
méricas (q
 apuntes. 

ra analizar
os muestra

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

mos que ha
or es buen
a tan clara
alor. 

prueba d
ntraste de 

H0 : To
H1 : Alg

cuantifica
torial: tod
unas par
 con el r
ue contem

r si el aná
ales, la ma

ay muchas
no (círculo
a su correl

de esferici
hipótesis: 

odas las cor
guna corre

r si los d
das las var
tes espec
esto. Para

mplan las c

álisis propu
atriz de co

s variables
o rojo), sin
ación (círc

idad de B
 

rrelacione
elación es n

datos de 
riables exp
cíficas de
a más det
correlacion

uesto es a
orrelacione

s que prese
n embargo
culo azul),

Bartlett se

s son nulas
no nula 

nuestro p
plicadas p

e cada va
talles ace
nes simple

adecuado 
es nos dice

entan corr
o, existen 
 llegando 

e corresp

s 

roblema p
por unos p
ariable qu
rca de las

es y las pa

en función
e que… 

relación, e
 otras vari
a valores d

onde con 

permitirán
pocos facto
ue presen
s expresio

arciales) vé

n de nues

es decir, s
riables que
de 0,465 e

 

 el siguie

n un 
ores 
ntan 
ones 
éase 

stros 

u p-
e no 
en el 

ente 



 
Com
exis
 
Ade
resu
 
 

 
 
Tam
vari
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
Vem
mue
pos
por
pob
pre
aju
 
De 
ning
 

 

 

mo el p-va
sten corre

emás la pr
ultado sea

 

mbién deb
iable, que 

mos que 
estral, po
steriormen
r la que t
blación qu
esenta. De
ste. 

todas form
guna varia

3. Llev
cues
caso

alor vale 0
laciones si

ueba de K
 mayor a 0

  

bemos obse
 vemos en

hay cuatr
or debajo
te consisti
tiene el v
e en princ
 esta form

mas, en pr
able de nue

va a cabo 
stiones y 
o:  

(a) Determ

0, rechaza
ignificativa

KMO, nos re
0,5, y se cu

 

ervar la m
 la siguien

ro variable
o de 0,5.
irá en elim

valor más 
cipio es la
ma probab

rimer luga
estro mode

el análisi
comentan

mina el núm

amos la hip
as entre la

esulta favo
umple 

 
0,563 > 0,

medida de
nte tabla. L

es que ti
. Por tan

minar algun
bajo, com

a variable 
blemente 

ar continua
elo factori

s propues
do los pr

mero de fa

pótesis nu
as variables

orable ya 

5 

e adecuaci
La de Matr

enen su 
nto, una 
na de esta
mo porcen
 que meno
logremos 

aremos el 
al. 

to respond
ocedimien

actores a r

la H0 y co
s de nuest

que nos in

ón muestr
riz anti-ima

medida de
posibilida

as variable
ntaje de b
os adecuac
mejorar l

 problema 

diendo a 
ntos utiliza

retener. 

oncluimos 
ro problem

nteresa qu

ral para c
agen. 

e adecuac
ad a valo
s, empeza
blancos en
ción mues
a bondad 

 sin desca

las siguien
ados en c

que 
ma.  

e el 

cada 

ción 
orar 

ando 
n la 
stral 
 del 

artar 

ntes 
cada 



Ate
valo
crit
Si n
exp
fact
caso
vari
par
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
Bas
rete
sed
(pro

endiendo a
ores propi
terio condu
nos basamo
plicarían u
tores, lo c
o de rea
iabilidad e

ra un anális

sándonos e
ener 4 fa
imentació
onunciadas

al criterio 
os mayore
uce a reten
os en el p

un 79,609 
ual no sim
lizar un 
explicado 
sis de com

en el gráfic
actores pu
n observ
s). 

de Kaiser,
es que “1”
ner 4 facto
orcentaje 
%, para e

mplificaría e
análisis fa
es el crit

mponentes 

co de sedi
uesto que
vamos q

, vemos en
” (incluso 
ores.  
 de variab
explicar m
el problem
actorial, 
terio de m
principale

mentación
e hasta e
ue las 

n la siguie
 mayores d

bilidad exp
ás del 90 

ma en gran
sabemos 

menor imp
s sería el d

n, también
el cuarto 

pendiente

nte tabla 
de “0.7”),

licado, est
 % debería
 medida. A
que el p
ortancia, 
de mayor p

n nos decan
tramo de

es son 

que existe
, así que e

tos 4 facto
amos coge
Además, e

porcentaje 
mientras 

peso. 

ntaríamos 
el gráfico 

significat

en 4 
este 

ores 
er 6 
en el 
 de 
que 

 por 
 de 
tivas 

 



 

 
Hem
com
obt
 

 
El m
 

 
 

 

mos obten
mponentes
tención de 

modelo de ܴܶܯ௧ܵ2ܯܲܺܣܯܲܰܣܧܯܲܺܣܯܵܰܣܧܯ௧ܱܲܲܮ65ܧܩܱܱܲܰܰܪܹܴܧ ௧ܲ

(b) Obtén 
Análisi
última
obtene
inconv
tambié

nido la m
 principal
 una soluci

 análisis fa

௧௜௣ ൌ 0,426௧ܰ௜௣ ൌ 0,85ܺ௧௜௣ ൌ 0,76௧ܰ௜௣ ൌ 0,65ܺ௧௜௣ ൌ 0,47௧௜௣ ൌ ௧௜௣ܪ0,442 ൌ 0,53ܱܴ௧௜௣ ൌ 0,65௧௜௣ ൌ 0,401௧௜௣ ൌ 0,516
(c) ¿Cómo

retenid

 la matriz 
is Factoria
 fila del 
er las car
venientes d
én permite

matriz de
les. Escog
ión, ya que

actorial pro6 ∗ ଵ݂ ൅ 0,751 ∗ ଵ݂ െ 0,6 ∗ ଵ݂ െ 0,353 ∗ ଵ݂ െ 0,5 ∗ ଵ݂ െ 0,52 ∗ ଵ݂ ൅ 0,133 ∗ ଵ݂ ൅ 0,618 ∗ ଵ݂ ൅1 ∗ ଵ݂ ൅ 0,86 ∗ ଵ݂ െ 0,06
 podemos 
dos? Aplíca

 de cargas
l propuest
modelo) ¿
rgas facto
de este mé
en calcular

e cargas 
ger este m
e no es un

opuesto es39 ∗ ଶ݂ െ 0,161 ∗ ଶ݂ െ336 ∗ ଶ݂ െ 0,546 ∗ ଶ݂ ൅583 ∗ ଶ݂ ൅ 008 ∗ ଶ݂ െ 0,433 ∗ ଶ݂ ൅0,230 ∗ ଶ݂819 ∗ ଶ݂ െ 069 ∗ ଶ݂ െ 0
 facilitar 
alo e inter

 factoriale
to (indica a
¿Qué méto
oriales? Co
étodo fren
r las cargas

factoriale
método no
 método c

s: 0,243 ∗ ଷ݂ െ0,293 ∗ ଷ݂0,081 ∗ ଷ݂ െ0,110 ∗ ଷ݂0,290 ∗ ଷ݂ െ0,612 ∗ ଷ݂ ൅൅ 0,611 ∗ ଷ݂൅ 0,393 ∗ ݂0,038 ∗ ଷ݂ െ0,208 ∗ ଷ݂ ൅
la interpr
preta los f

es e indica
al menos la
odos has u
omenta la
nte a otros
s factoriale

es por el
os asegur
on algoritm

 

െ 0,338 ∗ ସ݂െ 0,146 ∗ ݂െ 0,268 ∗ ସ݂െ 0,118 ∗ ݂െ 0,272 ∗ ݂൅ 0,278 ∗ ସ݂൅ 0,069 ∗ଷ݂ ൅ 0,527െ 0,277 ∗ ସ݂൅ 0,594 ∗ ସ݂
etación de
factores re

a el Modelo
a primera 
utilizado p
as ventaja
s métodos 
es. 

l método 
ra siempre
mo iterativ

ସ ൅	ߝଵ ସ݂ ൅ ଶ ସ݂ߝ	 ൅ ଷ ସ݂ߝ	 ൅ ସ ସ݂ߝ	 ൅ ହ ସߝ	 ൅	ߝ଺ ସ݂ ൅ ∗ ଻ߝ	 ସ݂ ൅	଼ߝ ସ݂ ൅ ଽ ସߝ	 ൅	ߝଵ଴ 
e los facto
esultantes.

o de 
 y la 
para 
as e 
 que 

 de 
e la 
vo.  

ores 
 



Pod
del 
rota
 
 
 
 
 
 

 
 
Seg
 

Pod
com
de 

demos faci
 modelo fa
ación varim

gún esta ro

Facto

 
Facto

 
Facto

 
Facto

 
dríamos in
mponentes
muertes o 

litar la int
actorial, n
max, resul

otación, po

or1  Med
máx
de 
part

or2  Tas
año

or 3  Por
fam

or 4  De
(bas

nterpretar 
 contamin
 riesgo de 

terpretació
nosotros, e
tándonos l

odemos aso

dia aritmé
ximas de s

partícula
tículas sus

a de mor
os o más. 

rcentaje d
milias con i

nsidad de 
se 10) de l

 que el 
antes con
 muertes e

ón de los f
en primer 
la siguient

ociar: 

ética de c
sulfato cad
as suspen
spendidas. 

talidad y 

de blancos 
ngresos so

 población
la població

factor 1 
tenidos en

en la pobla

factores re
lugar, hem
e tabla: 

antidades 
da dos sem
didas y 
 

porcentaj

 en la pob
obre el nive

n por milla
ón. 

 nos hab
n aire,  qu
ación, al se

etenidos co
mos pedido

 

 de sulfato
manas, med

cantidad 

e de pobl

blación y p
el de la po

a cuadrada

la de la 
ue el facto
er el estud

on la rotac
o que hag

o, cantida
dia aritmé

máxima 

lación con

porcentaje
obreza. 

a y Logari

 cantidad 
or 2 nos ha
dio en los a

ción 
a la 

ades 
ética 

de 

n 65 

e de 

tmo 

 de 
abla 
años 



60 
pob
y po
 
Si h
la 
sigu
 

 

 
A e
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

en Norte
blación, po
or último e

hacemos es
misma rel
uiente tabl

sta cuestió

eamérica 
or lo que p
el factor 4

sta vez, un
lación de 
la. 

(d) Comen
correla
si te p
repres
nuestr

ón daremo

podemos 
para nosotr
 nos habla

na rotación
 los facto

nta la bon
aciones ob
parece ade
entan las 
o modelo?

os respuest

 relaciona
ros el facto
a de la den

n Quartima
ores con l

ndad del 
bservadas c
ecuado el
comunalid

? 

ta con la si

ar riqueza
or 3 es la r

nsidad de p

ax, vemos 
las variabl

ajuste. P
con las re
 modelo f
dades? ¿Te

iguiente ta

a con bl
riqueza de
población. 

 que nos a
les como 

 

Para ello, 
producidas
factorial o
e parecen 

abla: 

lancos en
e la poblac
 

acaba salie
vemos en

 compara 
s y determ
obtenido ¿
adecuadas

n la 
ión, 

endo 
n la 

 las 
mina 
Qué 
s en 



 
 
 
 
 
Vem
(roj
nue
dat
 
En l
com
tom
mit
com
 
Nue
al p
por
las 
la p
 
Aná
 
Elim
aho
mue
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
Vem
los 
gen
tam
mal
cor

mos alguno
jo), sin em
estro mode
os es mayo

la diagona
munalidade
maremos co
tad, están 
munalidade

estra conc
principio, 
r debajo d
 variables 
población. 

álisis desde

minando ah
ora que el 
estrales:  

mos que 
 datos es 
neral (ro
mbién enc
los en l
relación 

os valores 
mbargo, ve
elo no sea 
or de 0.05

al de la par
es, repres
omo buena
 por encim
es se encue

lusión es q
había 4 va
e 0.5. Vam
con esta m
  

e el princip

hora este d
análisis fa

 

la correla
buena po

ojo), per
contramos 
os datos 

 residuales
emos otros
tan bueno
. 

rte superio
entan la 
as comuna
ma de este
entran por

que este m
ariables cu
mos a volv
medida má

pio elimina

dato, y vol
ctorial res

ación de 
or norma 
ro que 
 valores 
 de la 

s que son 
s bastante

o, de hecho

or de la ta
parte com

alidades m
e 0.8, (vio
r debajo de

modelo no 
uya medid
ver a hace
ás baja, qu

ando PERW

lviendo a r
sulta más a

 bajos, y p
e elevados
o, abajo ve

bla, vemos
mún expli
ayores de 
oleta), pe
e este 0.8 

es del tod
a de adec
r este est
ue es el po

WH. 

realizar el 
adecuado p

podrían se
, (azul) qu
emos que u

s las comu
cada por 
 0.8, en es
ro la otra 
 

do bueno, s
cuación mu
udio elimi
orcentaje d

 análisis de
para los da

er muy vál
ue hacen 
un 53 % de

unalidades,
 los facto
ste modelo
 mitad de

si recorda
uestral est
nando una
de blancos

esde, vemo
atos 

idos 
que 

e los 

, las 
ores, 
o, la 
e las 

mos 
taba 
a de 
s en 

os 



 

 
La p
ent
caso
 
 

 
 
Por
cad
tod
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

prueba de 
tre las vari
o inicial, 

r último la 
da variable
as por enc

 esfericida
ables del p

 matriz ant
e bastante 
cima de 0,5

ad de Bartl
problema y

0

ti-imagen,
 mejor que
5. 

lett muest
y el KMO h

0,631 > 0,5

, nos mues
e nos salía 

ra la exist
ha aumenta

5 

stra una ad
 anteriorm

 

encia de c
ado con re

decuación 
mente, en e

correlacion
especto al 

muestral d
este caso, 

nes 
 

de 
 



Ate
sed
rete
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
Vea
si p
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

endiendo a
imentació
ener 4 fact

amos prime
podemos se

a los crite
n, deberí
tores. 

ero la bon
eguir a del

erios de K
amos valo

dad del aj
ante, o de

Kaiser, var
orar dos 

uste del m
ebemos añ

riabilidad 
opciones: 

modelo con
adir algún 

explicada 
 retener 

n tres facto
 factor má

 y gráfico
3 factore

ores, para
ás. 

o de 
es o 

 ver 



 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
Los 
52 
mir
que
deb
con
4 fa
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 resultado
% de los 

ramos ahor
e es el valo
bajo, algu
nsideramos
actores, a 

s que obte
datos son 
ra las com
or que ma

una de lo
s buena la 
 ver que re

enemos pa
 mayores 

munalidade
arcamos pa
os valores
 bondad de
esultados o

ara este mo
de 0,05. 

es, solo 3 d
ara conside
, bastante
el ajuste. 
obtenemos

odelo con 
Algunos co
de ellas es
erarlas bue
e por de
 Vamos a p
s. 

tres factor
on bastant
stán por en
enas, el re
bajo. En 

proponer u

res, es que
te residuo
ncima de 
esto están 
 principio 
un modelo 

e un 
o. Si 
0.8, 
 por 
 no 
 con 



En 
resi
com
a es
 
Este
sigu
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
El m
 

 
Los 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

este caso 
iduos may

munalidade
ste valor, 

e modelo 
uiente: 

modelo de ܴܶܯ௧ܵ2ܯܲܺܣܯܲܰܣܧܯܲܺܣܯܵܰܣܧܯ௧ܱܱܱܰܰܲܲܲܮ65ܧܩ
 factores s

vemos que
yores que
es son men
mayores d

que hemo

 análisis fa

௧௜௣ ൌ 0,340௧ܰ௜௣ ൌ 0,89ܺ௧௜௣ ൌ 0,814௧ܰ௜௣ ൌ 0,71ܺ௧௜௣ ൌ 0,53௧௜௣ ൌ 0,461ܱܴ௧௜௣ ൌ 0,5௧௜௣ ൌ 0,267௧ܲ௜௣ ൌ 0,547
se relacion

e la bonda
e 0,05. Po
nores que 

de 0.7 toda

os comenta

actorial pro0 ∗ ଵ݂ ൅ 0,891 ∗ ଵ݂ ൅ 0,4 ∗ ଵ݂ െ 0,215 ∗ ଵ݂ െ 0,8 ∗ ଵ݂ െ 0,51 ∗ ଵ݂ ൅ 0,2527 ∗ ଵ݂ ൅7 ∗ ଵ݂ ൅ 0,87 ∗ ଵ݂ ൅ 0,0
nan con las

ad del ajus
or otro l
 0.8, pero 
as. 

ado es el 

opuesto es43 ∗ ଶ݂ െ 0,019 ∗ ଶ݂ െ206 ∗ ଶ݂ െ 0,465 ∗ ଶ݂ െ545 ∗ ଶ݂ െ 059 ∗ ଶ݂ ൅ 00,216 ∗ ଶ݂850 ∗ ଶ݂ െ 0056 ∗ ଶ݂ െ 0
s variables

ste es mej
ado  5 d
 por otro l

de 4 facto

s: 0,310 ∗ ଷ݂ ൅0,101 ∗ ଷ݂0,253 ∗ ଷ݂ െ0,132 ∗ ଷ݂0,314 ∗ ଷ݂ ൅0,374 ∗ ଷ݂ െ൅ 0,452 ∗ ݂0,294 ∗ ଷ݂ ൅0,608 ∗ ଷ݂ ൅
 de la sigu

or, solo ha
de los va
lado son to

ores, el m

൅ 0,001 ∗ ସ݂െ 0,231 ∗ ݂െ 0,109 ∗ ସ݂൅ 0,062 ∗ ݂൅ 0,234 ∗ ݂െ 0,662 ∗ ସ݂ଷ݂ ൅ 0,468൅ 0,230 ∗ ସ݂൅ 0,221 ∗ ସ݂
iente man

ay un 33 %
alores de 
odas cerca

modelo ser

ସ ൅	ߝଵ ସ݂ ൅ ଶ ସ݂ߝ	 ൅ ଷ ସ݂ߝ	 ൅ ସ ସ݂ߝ	 ൅ ହ ସߝ	 ൅	ߝ଺ ∗ ସ݂ ൅	ߝ଻ ସ݂ ൅ ସ݂ ଼ߝ	 ൅  ଽߝ	
nera: 

% de 
 las 
anas 

á el 



Vamos a proponer la relación de los factores con cada variable: 
 
 f1 = SMEAN, SMAX, PMEAN y PMAX 
 f2 = TMR y GE65 
 f3 = NONPOOR y LPOP 
 f4 = PM2 
 
El factor 1, nos habla de  la cantidad de componentes contaminantes 
contenidos en el aire, el factor 2 nos habla de muertes o riesgo de muertes 
en la población, el factor 3 nos dice las familias con un buen nivel 
económico de la población y lo grande que es esta y por último el factor 4, 
se refiere a la densidad de población. 
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Las 3 primeras predicciones son: 
 
107,28529  
106,67973  
106,15928  
 
El error no es constante en todas las predicciones, cada predicción 

más lejana tendrá más error, ya que nuestro modelo depende de los tres 
instantes anteriores al ser un modelo AR (3) no estacionario. Y cada vez que 
la predicción es más lejana depende de predicciones menos fiables. Este 
aspecto (crecimiento del error de predicción) se refleja de forma explícita 
cuando observamos el intervalo de confianza para las predicciones, el cuál 
aumenta su amplitud conforme solicitamos predicciones más lejanas. 
 


